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Большие языковые модели (LLM) представляют собой нейросетевые модели, реализующие технологии по-

иска, извлечения и интеграции информации из множества источников с помощью алгоритмов машинного обу-
чения для генерации человеческого языка на основе больших текстовых данных. Они активно внедряются  
в системы искусственного интеллекта  для решения задач обработки естественного языка (машинного пере-
вода, суммаризации текста, создания диалогов и др.) и находят применение в чат-ботах, при написании статей, 
маркетинговых текстов, переводах, поисковых системах и пр. В статье рассмотрены особенности применения 
LLM на примере проприетарной модели GPT-4 и открытой Saiga Mistral 7B. Исследовано влияние промптов 
(стандартных и Zero-Shot) и гиперпараметров (temperature, nucleus sampling, k-truncated sampling) на резуль-
таты генерации. Сформулированы рекомендации по эффективному применению LLM. Сделан вывод о их гиб-
кости в IT-разработках благодаря быстрой адаптации под целевую задачу.  
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Large Language Models (LLM) are neural network models that implement technologies for searching, extracting, 

and integrating information from multiple sources using machine learning algorithms to generate human language 
based on large text data. They are actively being implemented in artificial intelligence systems to solve natural language 
processing problems (machine translation, text summarization, dialog creation, etc.) and are used in chatbots, writing 
articles, marketing texts, translations, search engines, etc. The article discusses the features of LLM application using 
the example of the proprietary GPT 4 model and the open Saiga Mistral 7B. The influence of promptes (standard and 
Zero Shot) and hyperparameters (temperature, nucleus sampling, k truncated sampling) on the generation results is 
investigated. Recommendations for the effective use of LLM are formulated. It is concluded that they are flexible in IT 
development due to their rapid adaptation to the target task. 

Keywords: artificial intelligence, LLM, prompt engineering, hyperparameters, Zero-Shot, Nucleus Sampling, K-Trun-
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Введение (Introduction) 
Большие языковые модели (LLM) представ-

ляют собой особый тип нейронных сетей со мно-
жеством параметров, для обучения которых ис-
пользуются методики глубокого обучения на 
огромных объемах текстовых данных (книг, ста-
тей, веб-страниц и т. п.). В настоящее время LLM 
считается одним из самых перспективных направ-

лений ИИ [1–3]. К наиболее известным LLM отно-
сятся: GPT от OpenAI (GPT-3.5 и GPT-4 в ChatGPT); 
PaLM и Gemini от Google (Bard); Copilot от Microsoft.  

Российская генеративная нейросеть GigaChat 
(разработчик «Сбер») реализована на базе моделей 
ruGPT-3.5, Kandinsky 3.0, ruCLIP и FRED-T5, поддер-
живает более 100 языков, преимущественно ан-
глийский и русский и позволяет создавать тексты 
и изображения [5–8].  
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Первая LLM (Google, 2018) построена на архи-
тектуре «Трансформер» (Transformer). В ее основу 
заложен механизм «внимание», позволяющий 
изучать контекстуальные связи слов. Трансфор-
меры включают кодировщик и декодировщик, ра-
ботающие с векторным представлением текста. 
Это обеспечивает машиночитаемый формат дан-
ных. LLM гибко оперируют естественным языком 
независимо от структуры информации [9–13].  

Для эффективного использования LLM при-
меняют промпт-инжиниринг (prompting) – фор-
мулирование точных текстовых инструкций 
(промптов) для модели. Цель промпт-инжини-
ринг заключается в получении релевантных от-
ветов или выполнении поставленных пользова-
телем задач. Основные этапы промпт-инжини-
ринга включают [14]: 

• определение цели (какая задача должна 
быть решена); 

• сбор данных (примеры для обучения); 
• формулировка запроса (четкая постановка 

задачи); 
• оптимизация промпта (поиск эффективной 

формулировки); 
• тестирование (проверка на разных примерах); 
• получение обратной связи (улучшение мо-

дели). 
Несмотря на свою короткую историю, LLM ак-

тивно развиваются и уже включают обязательные 
для освоения практики. Практики промпт-инжи-
ниринга – это методы и подходы c помощью кото-
рых можно создавать эффективные и точные 

промпты для языковых моделей, таких как GPT-
3.5 и GPT-4. Промпты позволяют точнее формули-
ровать задачи, получать более качественные ре-
зультаты и улучшать качество работы самой мо-
делей. В качестве примеров практик промпт-ин-
жиниринга можно рассматривать использование 
ключевых слов и фраз, добавление примеров, кон-
троль длины запроса, использование шаблона. 
При этом не каждая практика абсолютно подхо-
дит к каждой модели, и не каждая языковая кон-
струкция может дать эквивалентные результаты 
в рамках одной модели [15]. Своей целью авторы 
ставят исследование особенностей эксплуатации 
больших языковых моделей. 

Метод (Methods) 
В качестве объекта исследования выбрана рус-

скоязычная, бесплатная, с открытым исходным ко-
дом LLM Saiga Mistral 7B (разработчик – И. Гусев). 

Промпт-инжиниринг представляет собой новое 
направление в сфере ИИ, основанное на строгой се-
мантике. Промпт-инженер составляет такие за-
просы («промпты»), которые эффективно управ-
ляют поведением LLM для получения нужного ре-
зультата без дообучения модели. Чтобы понять 
суть «мышления» промптера, рассмотрим пример 
промпта (рис.  1) на базе обычного вопроса.  

Этот вариант промпта-вопроса может подойти 
для некоторых задач, но он неуправляем. Пред-
ставленный на рисунке результат показал, что 
пользователь может не знать термин «атмосфера» 
или законы физики об оптике и спектре солнеч-
ного света.  

 
Рис. 1. Ответ Saiga Mistral 7B на обычный вопрос (иллюстрация авторов) 

Fig. 1. Saiga Mistral 7B's response to a common question (illustration by the authors) 
 

Следовательно, для лучшего управления ге-
нерацией нужны более продвинутые техники. 
Рассмотрим генерацию на основе Zero-shot тех-
ники промптинга [16]. В качестве генерируемого 
контента был выбран набор JSON-объектов фор-
мата, представленного на рисунке 2. 

Чтобы сделать промпт управляемым и иметь 
уверенность в его результатах на практике, 
можно как детализировать сам вопрос, так и ис-
пользовать конкретную разметку – шаблон 
(рис. 3). Данный формат сообщений приводится 

в онлайн-руководстве по промпт-инжинирингу 
от организации «DAIR.AI». 

 

 
Рис. 2. Пример одного JSON-объекта 

(иллюстрация авторов) 
Fig. 2. Example of one JSON object  

(illustration by the authors)
  



 Инженерно-строительный вестник Прикаспия 
 

 
65 

 
Рис. 3. Шаблон Zero-shot промпта (иллюстрация авторов) 
Fig. 3. Zero-shot prompt template (illustration by the authors) 

 

Шаблон не всегда должен соответствовать 
формату. Его цель заключается в получении пра-
вильного результата без примеров. Нейросете-
вая модель уже обучена и содержит семантиче-
ские связи: в LLM заложены знания о синтаксисах 

языков программирования, нотациях и т. п. По-
этому, анализируя промпт (рис. 4), модель перед 
генерацией ответа выделяет слова, подходящие 
под понятия «JSON-объект», «поля JSON-объ-
екта», «фамилия», «имя» и др. 

 

 
Рис. 4. Первый вариант Zero-shot промпта (иллюстрация авторов) 

Fig. 4. The first version of the Zero-shot prompt (illustration by the authors) 
 

Получив результат от нейросети (рис. 5), его 
легко конвертировать в JSON с помощью про-

граммных библиотек. Это позволяет генериро-
вать тестовые данные для приложений или ана-
литических исследований. 

 

 
Рис. 5. Ответ Saiga Mistral 7B на первый вариант промпта (иллюстрация авторов) 

Fig. 5. Saiga Mistral 7B's response to the first prompt option (illustration by the authors)
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Однако нам нужно приблизить результат к при-
меру, продемонстрированному на рисунке 2. По-
этому дополним промпт, поместив в него переве-

денные названия полей (рис. 6). Результат генера-
ции при внесенных изменениях можно наблюдать 
на рисунке 7. 

 

 
Рис. 6. Второй вариант Zero-shot промпта (иллюстрация авторов) 

Fig. 6. The second version of the Zero-shot prompt (illustration by the authors) 
 

 
Рис. 7. Ответ Saiga Mistral 7B на второй вариант промпта (иллюстрация авторов) 
Fig. 7. Saiga Mistral 7B's response to the second prompt option (illustration by the authors) 

 

Сравнив результаты, видим: при передаче ан-
глийских названий полей JSON-объекты приоб-
рели нужный вид. LLM использовала контексту-
альные связи из обучения, чтобы соотнести зна-
чения в скобках с названиями полей. Таким обра-
зом, изменения в промпте влияют на результат, 
позволяя гибко управлять генерацией, напри-
мер, легко расширять список полей JSON-объ-
екта. Языковые модели могут быть одно- или 
мультиязычными, что важно учитывать при вы-
боре LLM. Saiga Mistral 7B обучена преимуще-
ственно на русском, поэтому ее ответы (см. рис. 4 
и 6) не могут быть на латинице или иероглифах. 

Некоторые модели понимают русский, но отве-
чают на базовом языке, заданном разработчи-
ками: например, Llama 2 (Meta) отвечает на ан-
глийском, даже если запрос на русском. 

Результаты и обсуждение (Results and 
Discussion) 

На генерацию результата влияет не только 
промпт, но и параметры модели. Изначально лю-
бая LLM инициализируется значениями по умол-
чанию, которые можно изменять непосред-
ственно как в программном коде, так и интер-
фейсе используемого сервиса (рис. 8). 
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Рис. 8. Панель параметров в программе LM Studio  

(иллюстрация авторов) 
Fig. 8. Parameters panel in LM Studio  

(illustration by the authors) 
 

Рассмотрим основные параметры LLM [17–20]: 
• temperature (температура) – параметр, влияю-

щий на вероятностное распределение: при значе-
нии > 1 распределение сглаживается, и слова с низ-

кой вероятностью могут попасть в ответ. Его назы-
вают показателем «креативности», поскольку он 
определяет степень случайности ответа; 

• top_p (nucleus sampling) выбирает слова для 
ответа: сортирует их по вероятностям, сумми-
рует до порога top_p, формирует «nucleus» и слу-
чайно выбирает слово из него. Это балансирует 
между предсказуемостью и хаотичностью; 

• top_k (k-truncated sampling) – альтернатива 
top_p; при одновременном использовании при-
меняется смешанная выборка. Сортирует слова 
по вероятности, берет k лучших и случайно вы-
бирает одно из них; 

• max_tokens ограничивает длину генерируе-
мого текста; 

• seed при значении −1 каждый раз инициали-
зирует генератор случайных чисел новым пара-
метром, делая ответы на один вопрос разными. 

Управляя этими параметрами, можно регу-
лировать предсказуемость, размер и случай-
ность ответов модели. Чтобы показать влияние 
гиперпараметров, рассмотрим пример из ри-
сунка 1: при максимальной температуре резуль-
тат становится хаотичным (рис.  9).

 
Рис. 9. Ответ Saiga Mistral 7B на простой вопрос (параметр «temperature» равен 2) (иллюстрация авторов) 

Fig. 9. Saiga Mistral 7B's response to a simple question (the "temperature" parameter is 2) (illustration by the authors)
 

При температуре, равной нулю, сравним ре-
зультаты генерации при значениях k-усеченной 

выборки 5 и 100, чтобы продемонстрировать ра-
боту одного из алгоритмов по подбору слов  
в процессе генерации (рис. 10, 11). 

 
Рис. 10. Ответ Saiga Mistral 7B на простой вопрос (параметр «temperature» равен 0, параметр «top_k» равен 5) 

(иллюстрация авторов) 
Fig. 10. Saiga Mistral 7B's response to a simple question (parameter "temperature" is 0, parameter "top_k" is 5)  

(illustration by the authors) 
 

 
Рис. 11. Ответ Saiga Mistral 7B на простой вопрос (параметр «temperature» равен 0, параметр «top_k» равен 

100) (иллюстрация авторов) 
Fig. 11. Saiga Mistral 7B's response to a simple question (the "temperature" parameter is 0, the "top_k" parameter is 100) 

(illustration by the authors)
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Как можно заметить, при значении 100 ответ 
стал носить более научный характер, в то время 
как при значении 5 пояснение более простое. 

Из-за случайного характера работы больших 
языковых моделей процесс проектирования 
промптов и подбора настроек является итера-
ционным: нет идеального промпта или идеаль-
ных значений параметров. В зависимости от ха-
рактера задачи необходимо начинать с более 
приемлемых значений и тестировать результат 
до того момента, пока он не окажется удовле-
творительным. 

 
 
 
 

Заключение (Conclusions) 
Авторами представлены ключевые резуль-

таты исследования промпт-инжиниринга и вли-
яния гиперпараметров на генерацию ответов.  
Были получены следующие выводы: 

1. Гибкость технологии (работа с естествен-
ными языками) позволяет быстро адаптиро-
вать решения без жесткой алгоритмизации. 

2. Особенности эксплуатации – основа даль-
нейшей работы с LLM. Зависимость ответов 
нейросети от промптов и параметров поможет 
минимизировать нерелевантные результаты. 

Полученные результаты могут применяться 
для автоматизации рутинных задач и биз-
нес-процессов, несмотря на частичную случай-
ность генерации контента.
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В последние годы наблюдается значительное изменение в структуре экономики, вызванное ростом онлайн-

платформ и интернет-торговли. Исследование "Редевелопмент торговых центров г.Астрахани в связи с разви-
тием онлайн продаж" направлено на изучение влияния маркетплейсов на стратегии развития торговых центров. 
Методы исследования включают анализ данных, опросы, обзор научных статей по теме.  Цель проекта - изучить 
степень воздействия цифровой коммерции на концепции торговых центров в г.Астрахани и предложить страте-
гии развития, выявить методы адаптации к изменяющимся рыночным условиям и потребностям покупателей. 
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In recent years, there has been a significant change in the structure of consumer behavior caused by the development  

of online platforms and online shopping. The present study aims to investigate the impact of online sales on shopping center 
development strategies. The research methods include data analysis, surveys, and review of research articles on the topic.   
The aim is to study the impact of online sales on the concept of redevelopment of shopping centers in Astrakhan to propose 
strategies for adapting to changing customer needs and market conditions due to the growth of online sales. 

Keywords: redevelopment of shopping centers, online sales, reconstruction, omni-channel marketing, cluster approach, 
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Введение 
Пандемия COVID-19, геополитическая ситуа-

ция, санкции европейских стран дали толчок ак-
тивному развитию электронной коммерции 
(или web-торговля) в Российской Федерации.  
В нее входят все торговые и финансовые опера-
ции, цепочки бизнес-процессов, которые проис-
ходят в онлайн-пространстве. Активное разви-
тие web-торговли позволило производителям  
и продавцам сократить количество реальных 
точек на арендных площадях. В связи с чем по-
казатель Mall Index (количество посетителей  

на 1 тыс. м2 торговых площадей) в России за по-
следние годы сильно снизился. Показатели ва-
кантности арендных площадей в 2024 года ока-
зались самыми низкими за последние 15 лет 
и составили 4,8 %. Данный показатель в торговых 
центрах по итогам 2024 года составил 7 % [1].  
В регионах ситуация менее позитивная.  

Методы, примененные в исследовании: анали-
тические (статистический анализ, контент-ана-
лиз); интерпретационные (сравнительный ана-
лиз, экспертная оценка, опросы, обзор научных 
статей по теме).   
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